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Ekonometryczna analiza czynnikow
aktywnosci zawodowej kobiet i mezczyzn

Celem badania byta proba identyfikacji czynnikow wptywajacych na zakwali-
fikowanie do grupy pracujacych osob aktywnych zawodowo. Wedtug metodolo-
gii Badania Aktywnosci Ekonomicznej Ludnosci (BAEL) (Aktywnosé ekono-
miczna..., 2010) ludno$¢ aktywna zawodowo okreslana jest jako zasoby pracy,
podaz pracy lub sila robocza obejmujaca wszystkie osoby w wieku 15 lat i wig-
cej uznane za pracujace lub bezrobotne. Do kategorii pracujacych zalicza sig
osoby, ktore w okresie badanego tygodnia:

a) wykonywaly przez co najmniej 1 godzing prace przynoszaca zarobek lub
dochdd;

b) miaty prace, ale jej nie wykonywaly z powodu choroby, urlopu macierzyn-
skiego lub wypoczynkowego lub z innych powoddéw, przy czym dilugosc
przerwy w pracy wynosita do 3 miesigcy albo powyzej 3 miesigey, ale
w drugim przypadku osoby te byly pracownikami najemnymi i w tym czasie
otrzymywaty co najmniej 50% dotychczasowego wynagrodzenia;

¢) uczniowie, z ktorymi zaklady pracy lub osoby fizyczne zawarly umowe
o nauke zawodu lub przyuczenie do okreslonej pracy, jezeli otrzymywali
wynagrodzenie.

Do bezrobotnych natomiast zaliczono osoby w wieku 15—74 lata, ktore:

a) w okresie badanego tygodnia nie byly osobami pracujacymi, aktywnie po-
szukiwaly pracy, byly gotowe podja¢ pracg w ciagu dwoch tygodni nastgpu-
jacych po tygodniu badanym,;

b) nie poszukiwaly pracy, poniewaz mialy pracg zalatwiona i oczekiwatly na jej roz-
poczecie przez okres nie dhuzszy niz 3 miesiace oraz byly gotowe t¢ prace podjac.
W analizach rynku pracy bardzo czgsto wykorzystuje si¢ modele zmiennych

jakosciowych, do ktorych naleza m.in. modele logitowe. Na potrzeby tego bada-

nia przyje¢to, ze modele te opisywac beda prawdopodobienstwo zakwalifikowa-
nia danej osoby aktywnej zawodowo do kategorii pracujacych.

TEORETYCZNE PODSTAWY MODELI LOGITOWYCH

Modele logitowe naleza do grupy modeli jako$ciowych, tzn. takich, w ktorych
zmienna objasniana Y jest zmienng jako$ciowa postaci:

_ |1 dla osoby pracujacej
Y1770 dla osoby bezrobotne;
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Model logitowy przyjmuje postac¢ (Gruszczynski, 2010):

Vi =1n1f;4 = fo+Bixii + Boxai +..+ Piexia +u;
1
gdzie:
i — zmienna nieobserwowalna,
2 jogit
1_ p[ g )
B — parametr strukturalny modelu, j=1,2, ..., k,
U; — sktadnik losowy,
Xji — wartosci zmiennych objasniajacych modelu,
Di — prawdopodobienstwo przyjecia przez zmienna zalezng Y wartosci 1,
wyznaczone na podstawie funkcji gegstosci rozktadu logistycz-
nego:

= exp(xiff) _ 1 1 1
Yl+ exp(xi'ﬁ) 1+exp(— x:ﬁ) l+eVi 14 e (Bo+Pixii+faxziv. +Prxki)

Zmienna nieobserwowalna ); nazywa si¢ zmienna ukryta. Tym, co obser-
wujemy jest zmienna zero-jedynkowa y; postaci:

|1 dla yi >0

" lodla y; <0

Logit to logarytm ilorazu szans przyjgcia lub nieprzyjecia wartosci 1 przez
zmienng y;. Je$li szanse sa jednakowe (p;=0,5), to logit rowna si¢ zeru. Dla
p:<0,5 logit jest ujemny, a dla p>0,5 jest dodatni. Logitowa transformacja
prawdopodobienstwa pozwala zastapi¢ warto$¢ p; przez liczbe z przedziatu

(—°°,+°°). Jesli oznaczymy (Gruszczynski, 2010):

% =exp(x;B) =exp(f + B Xy + o Xoi +...+ B Xii)

to oznacza to, ze przyrost wartoSci X;; o jednostke¢ wiaze sig, ceteris paribus,
z exp( 3; )-krotna zmiana ilorazu szans. W przypadku exp( £;)>1 mamy wzrost,

Di
l-p;i~

a w przypadku exp( f;)<I obserwujemy spadek ilorazu szans
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Efekty krancowe w modelu logitowym nie sa state i zaleza od zmiennych
objasniajacych:

Wi _ o exp(xip)
OXji " [1+exp(x,8)P

=Bipi(1-pi)

Interpretacja otrzymanych parametrow strukturalnych modelu jest podobna do
interpretacji parametrow modelu liniowego. Odczytywane sa one jako przyrost
prawdopodobienstwa zdarzenia Y=1 zwiazany z jednostkowym przyrostem war-
tosci zmiennej X;. W przypadku dodatniego f;, wzrost X; wiaze si¢ ze wzro-
stem szans na to, ze Y=1, natomiast spadkowi X; towarzyszy spadek szans na to,
ze Y=1. Dla ujemnego f; wzrost X; wiaze si¢ ze spadkiem szans na to,
ze Y=1, natomiast spadkow1 X; towarzyszy wzrost szans na to, ze Y=1. Efekty
krancowe mozna wyznaczy¢ dla §rednich albo ustalonych warto$ci zmiennych
objasniajacych.

Istotno$¢ catego modelu weryfikuje si¢ za pomoca testu ilorazu wiarygodno-
sci, w ktorym uktad hipotez ma postaé:

H02ﬂ1 Zﬂz =...=ﬂk =0
H, :E|1£jskﬁj #0

Hipoteza zerowa glosi, ze wszystkie parametry przy zmiennych objasniaja-
cych sa zerami, to znaczy prawdziwy jest jedynie model z wyrazem wolnym.
Statystyka testu przyjmuje wtedy postac:

LR=2(InL,-InL,,)

gdzie:
L, — wartos¢ funkcji wiarygodnosci dla petnego modelu,
L,,, — warto$¢ funkcji wiarygodnosci dla modelu zawierajacego tylko wyraz

wolny.

Jako$¢ dopasowania modelu zmiennej zero-jedynkowej mozna oceni¢ na
podstawie R’, tzw. pseudo-R’. Wartosci tego wspolczynnika mieszcza sig
w przedziale [0; 1], a jego wyzsze warto$ci maja §wiadczy¢ o lepszym dopa-
sowaniu modelu. W badaniu wykorzystano wskaznik pseudostatystyki R>
McFaddena. Opiera sig¢ on na porownaniu modelu pelnego z modelem zreduko-
wanym tylko do wyrazu wolnego. Oblicza si¢ go wedlug wzoru (Kosko i in.,
2007):
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InL,

21—
McFaddenR* =1 L,

gdzie:

In L, — logarytm funkcji wiarygodnos$ci modelu pelnego,
In L,,,— iloraz funkcji wiarygodnosci modelu, w ktorym wystepuje tylko wyraz
wolny.

W praktyce wartosci R* McFaddena sa niewielkie, blizsze 0 niz 1, z uwagi na
fakt, ze do estymacji modeli logitowych wykorzystuje si¢ mikrodane, ktorych
prognozowanie stwarza znaczne trudnosci.

R* mozna wyznaczy¢ na podstawie wspotczynnika korelacji miedzy y oraz 7.
Miara ta oparta jest na resztowej sumie kwadratow (Maddala, 2008):

n

Z(J’i—j’l‘)z
RZ =1- i;l
Z(J’i‘f)z

i=1

W przypadku zaleznej zmiennej binarnej mamy:

Ny n

n n 2
z(y,»—,vf:zyz—n;z:nl—n[ﬂj = g
i=1 i=1

Z tego wzoru otrzymujemy:

gdzie:

n; — liczba obserwacji, dla ktorych zmienna binarna przyjmuje warto$¢ 1
w n-elementowej probie,
ny — liczba obserwacji tej zmiennej réwnych 0.

Dodatkowym sposobem na zbadanie jakosci dopasowania modelu jest przed-
stawienie wynikow prognozy na podstawie modelu. Prognoza oparta jest na
oszacowanym prawdopodobienstwie p,, ktore jest funkcja F(x/8). Zazwyczaj
przyjmuje si¢, ze jesli F(x;8)=0,5, to prognoza jest rowna y;=1. Jesli
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F(x/f)<0,5, to prognoza z modelu rowna si¢ y;=0. Na tej podstawie genero-
wana jest tablica trafhosci w nastgpujacej postaci:

Przewidywane
Faktyczne — — Razem
Y =0 Y =1
Y=00 e noo no1 Npo
)8 L nio ni Np1
RAZEM ..o Nyo N1 N

gdzie liczba przypadkow, dla ktorych:

ng — warto$¢ rzeczywista i przewidywana sa rowne 0,

ny — warto$¢ rzeczywista wynosi 0, a przewidywana 1,
nyy — warto$¢ rzeczywista wynosi 1, a przewidywana 0,
ny; — warto$¢ rzeczywista i przewidywana sa rowne 1.

Zatem procentowa trafno$¢ prognoz oblicza si¢ nastgpujaco (Kufel, 2011):

og6lem: Traf Prog = ”OOT”“ 100

dlay=1:  TrafProg =%~100

pl

dla Y=0: Traf Prog, =%~100

y4\l

Ponadto trafno$¢ modeli zmiennych jakosciowych mozna przedstawi¢ za po-
moca ilorazu szans wedtug wzoru:

Ny - N
]RS: 11 00
No1 - Nyo

DANE WYKORZYSTANE DO ESTYMACJI MODELI LOGITOWYCH

Podstawe oszacowania modeli prawdopodobienstwa zakwalifikowania do
grupy pracujacych stanowity dane jednostkowe uzyskane w ramach reprezenta-
cyjnego BAEL w IV kwartale 2010 r. Zbiér zmiennych objasniajacych liczyt 54
zmienne binarne (zestawienie) opisujace spoleczno-ekonomiczng sytuacjg ankie-
towanych na rynku pracy. Zaliczono do nich: poziom wyksztalcenia (WYKSZ),
miejsce zamieszkania z podziatem na wojewodztwa (WO.)), a takze miasto/wies
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(MIASTO), stopien pokrewienstwa z gtowa rodziny (SP), wczesniejsza sytuacje
na rynku pracy (ROK_WCZ), stan cywilny (STCYW) oraz grupy wiekowe (GW).

ZESTAWIENIE ZMIENNYCH OBJASNIAJACYCH

Zmienne | Opis zmiennych

Grupa wiekowa

GW_DO24 ... ponizej 25 lat
GW_25D0O34 . 25—34 lata
GW_35D044 35—44 lata
GW_45D0O54 45—54 lata
GW_55D064 . . 55—64 lata
GW _ODGOS ..., powyzej 65 lat

Stopien pokrewienstwa z glowa rodziny

SP 01 . glowa gospodarstwa domowego
SP 02 . maz/zona
SP 03 . partner/partnerka
SP 04 . syn/corka
SP 05 . zigé/synowa
SP 06 . ojciec/matka/tesé/tesciowa
SP 07 . dziadek/babcia/wnuk/wnuczka/prawnuk/prawnuczka
SP 08 . brat/siostra

SP 09 .
SP_10

wujek/ciotka/dalszy krewny
niespokrewniony cztonek gospodarstwa domowego

Wojewodztwo zamieszkania

dolnoslaskie
kujawsko-pomorskie
lubelskie

lubuskie

todzkie

matopolskie
mazowieckie
opolskie
podkarpackie
podlaskie

pomorskie

Slaskie
swigtokrzyskie
warminsko-mazurskie
wielkopolskie
zachodniopomorskie

Stan cywilny

STCYW 01 oo kawaler/panna
STCYW 02 ..o zonaty/zame¢zna
STCYW 03 ... . wdowiec/wdowa
STCYW 04 ..o rozwiedziony(a)/w separacji

Sytuacja na rynku pracy rok wezesniej

ROK WCZ 1 ..o praca
ROK WCZ 2 ... bezrobocie
ROK WCZ_3 nauka/szkolenie
ROK WCZ 4 .. emerytura, wczesniejsza emerytura
ROK WCZ_5 niepetnosprawnosé
ROK WCZ_6 zasadnicza stuzba wojskowa
ROK WCZ 7 .. obowiazki rodzinne
ROK WCZ_ 8 inna forma biernosci zawodowej
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ZESTAWIENIE ZMIENNYCH OBJASNIAJACYCH (dok.)

Zmienne Opis zmiennych
Wyksztalcenie

WYKSZ 10 .o wyzsze ze stopniem naukowym (co najmniej doktora), tytutem magistra lub

réwnorzednym, tytutem licencjata lub inzyniera, dyplom ukonczenia kolegium
WYKSZ 20 policealne
WYKSZ 30 ... $rednie zawodowe
WYKSZ 40 $rednie ogdlnoksztatcace
WYKSZ 50 zasadnicze zawodowe
WYKSZ 60 .... gimnazjalne
WYKSZ 70 .... podstawowe
WYKSZ 80 .... niepeine podstawowe
WYKSZ 90 bez wyksztalcenia szkolnego

MIASTO (miasto=1)
WIES (wies=1)

Miejsce zamieszkania (miasto/wies)

716 dto: opracowanie whasne na podstawie formularzy statystycznych o symbolu ZD, ZG.

WYNIKI ESTYMACJI MODELI

W celach poréwnawczych oszacowano modele logitowe opisujace prawdopo-
dobienstwo zakwalifikowania do grupy pracujacych dla m¢zczyzn oraz dla ko-
biet. Wyniki oszacowan modeli zaprezentowano w tabl. 1—35.

TABL. 1. WYNIKI OSZACOWANIA MODELU LOGITOWEGO DLA KOBIET

Zmienne Wspotczynnik s tan(]?;:(gowy z Wartos¢ p krfr{:](iivy Iloraz szans
const ...... 1,8101 0,4904 3,6910 0,0002%%*%* X X
GW_DO24 ... -1,8799 0,4972| -3,7810 0,0002%** —-0,1607 0,1526
GW _25D034 . -1,5199 0,4906 | —3,0980 0,0020%** —-0,0930 0,2187
GW _35D0O44 . —-1,4944 0,4899 | —3,0500 0,0023%** —-0,0890 0,2244
GW_45D054 . -1,7590 0,4883 | —3,6020 0,0003%** —-0,1089 0,1722
GW _55D0O64 . —1,4088 0,4838 | -2,9120 0,0036%** —-0,0983 0,2444
-0,3468 0,0906 | —3,8260 0,0001*** -0,0143 0,7069
—0,6848 0,1848 | —3,7050 0,0002%** —-0,0379 0,5042
—-0,7637 0,0967 | —7,8960 0,0000%** —-0,0398 0,4659
-0,5328 0,2880 | —1,8500 0,0644* -0,0277 0,5870
—-0,2220 0,1146 | —1,9380 0,0527* —-0,0099 0,8009
0,3286 0,1199 2,7400 0,0061*** 0,0118 1,3890
-0,2739 0,1230 | -2,2270 0,0259%* -0,0124 0,7604
0,5094 0,0944 5,3970 0,0000%** 0,0228 1,6643
-0,3749 0,0634| —5,9120 0,0000%** -0,0149 0,6874
3,0370 0,0954 | 31,8400 0,0000%** 0,3336 20,8418
_ . —-0,8110 0,0964 | —8,4090 0,0000%** —0,0456 0,4444
ROK WCZ 3 .. 0,7728 0,1374 5,6250 0,0000%** 0,0230 2,1658
ROK WCZ 4 ..o 1,2044 0,2599 4,6350 0,0000%** 0,0297 3,3349
WYKSZ 10 ..o 0,9899 0,1244 7,9580 0,0000%** 0,0348 2,6910
WYKSZ 20 ... 0,3735 0,1619 2,3070 0,0211%* 0,0131 1,4528
WYKSZ 30 oo 0,4835 0,1162 4,1620 0,0000%** 0,0176 1,6218
WYKSZ 40 ....ccovieinciennne 0,4137 0,1287 3,2150 0,0013%** 0,0146 1,5124
WYKSZ 50 ... 0,2941 0,1144 2,5700 0,0102%* 0,0111 1,3419
WYKSZ 60 ...ocoovvereireienne 0,9198 0,2490 3,6940 0,0002%*%* 0,0252 2,5088

U w a g a. Poziom istotno$ci parametrow: *** ¢=0,01, ** a=0,05, *=0,10.
Z 16 dto: obliczenia wlasne w programie Gretl.
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TABL. 2. TABLICA TRAFNOSCI DLA KOBIET

Przewidywane
Faktyczne - N Razem
Y =0 Y =1
963 1067 2030
564 17759 18323
1527 18826 20353

Z 16 dto: obliczenia wiasne.

TABL. 3. WYNIKI OSZACOWANIA MODELU LOGITOWEGO DLA MEZCZYZN

i oo | Bld g Efekt
mienne Wspotezynnik| standar- z Wartosé p Kraficowy Tloraz szans
dowy
1,0428 | 0,4920 2,1200 0,0340%* X X
-1,5760 | 0,4963 -3,1750 0,001 5%** —-0,1041 0,2068
-1,6776 | 0,4914 -3,4140 0,0006*** —-0,0949 0,1868
GW _35DOA4 ... -1,8136 | 10,4907 -3,6960 0,0002%%*%* -0,1105 0,1631
GW_45D054 . . -1,9616 | 0,4891 —4,0100 0,0001*** -0,1223 0,1406
GW _55D064 . —1,8985 [ 10,4869 -3,8990 0,0001*** -0,1350 0,1498
SP_01 . 0,9304 | 0,0874 10,6500 0,0000%** 0,0376 2,5354
SP 02 .. -0,5086 | 0,1125 —4,5190 0,0000%** —-0,0221 0,6013
WOJ 26 .. —-0,1814 | 0,1080 -1,6790 0,0932* —-0,0070 0,8341
woJ 32 .. -0,2601 | 0,1197 -2,1730 0,0298%** —-0,0104 0,7710
STCYW 2 0,6608 | 0,0836 7,9070 0,0000%** 0,0268 1,9364
MIASTO ......... -0,4298 | 0,0592 -7,2620 0,0000%** —-0,0153 0,6506
ROK WCZ 1 .. 3,3065 | 0,0636 51,9700 0,0000%** 0,3759 27,2897
ROK WCZ 3 .. 0,9475| 0,1040 9,1100 0,0000%*** 0,0231 2,5793
ROK WCZ 4 .. 1,5591| 0,2598 6,0010 0,0000%** 0,0296 4,7545
ROK WCZ 5 ... 0,8678 | 0,1981 4,3810 0,0000%%*%* 0,0214 2,3816
WYKSZ 10 ... 0,8813 | 0,1266 6,9600 0,0000%** 0,0250 2,4140
WYKSZ 20 .... 0,5035| 0,2148 2,3440 0,0191%** 0,0145 1,6546
WYKSZ 30 ...ooeeiieineinieneee 0,3512| 0,1057 3,3230 0,0009%%*%* 0,0116 1,4208
WYKSZ 40 ..o 0,3432| 0,1334 2,5720 0,0101** 0,0108 1,4094
WYKSZ 50 ... 0,2135| 0,0970 2,2000 0,0278** 0,0075 1,2380
WYKSZ 60 .....ccoveeeireinennnnee 0,4128 | 0,1687 2,4460 0,0144%* 0,0124 1,5110
Uw a ga. Jak przy tabl. 1.
Z 16 dto: jak przy tabl. 1.
TABL. 4. TABLICA TRAFNOSCI DLA MEZCZYZN
Przewidywane
Faktyczne R R Razem
Y =0 Y=1

988 1169 2157

592 21153 21745

1580 22322 23902

Z 16 dto: jak przy tabl. 2.

W tabl. 3 i 5 przedstawiono liczbg trafien wartosci prognozowanych 0 i 1 wzgle-
dem wartosci rzeczywistych. Warto$¢ prognozowana zdefiniowano jako zmienna

zero-jedynkowa Y taka, ze: gdy y; >0,5, to y; =1, agdy y,<0,5, to y;=0, przy
czym y; = F(x;f3) jest oszacowaniem wyznaczonym z modelu.
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TABL. 5. STATYSTYKA DOPASOWANIA MODELI LOGITOWYCH

Wyszczegolnienie Dla kobiet Dla mezezyzn
R*MCFaddena .........coc.ovveeveeeeeeeeeeeeeeeeeeeseeeenen 0,3769 0,3645
SKOIYZOWANY R ..o 0,3732 0,3614
Test ilorazu wiarygodnosei ........ceceeeeeveverieerierernnns 4979,3 5280,8
Logarytm wiarygodnosei ........cccoeveeveeeerenirennenccnenes —4115,1 -4604,3
Trafno$¢ prognozy w %: ogétem ..........ccccucueunee 92,0 92,6
dla Y=1 oo 96,9 97,3
dla Y=0 .o 47,4 45,8
T10TaZ SZANS .....ocvveeeieeiieieceeeee e 28,4 30,2

U w a g a. Skorygowany R* jest to skorygowany stopniami swobody R* McFaddena.
Zrodto: jak przy tabl. 2.

Wyniki testu ilorazu wiarygodnosci (wartos¢ p=0,000<0,10) oznaczaja istot-
no$¢ oszacowanych modeli. Ogolna procentowa trafno$¢ wartosci prognozowa-
nych przez modele byta bardzo wysoka i wynosita: model 1 — 92,0%, model 2
— 92,6%. Na uwagg zastuguje rowniez fakt, Zze trafno$¢ prognoz dla Y=1 jest
ponad dwukrotnie wyzsza od trafno$ci prognoz dla Y=0. Swiadczy to, ze model
zidentyfikowal mechanizm oddziatywania poszczegoélnych zmiennych na praw-
dopodobienstwo zakwalifikowania danej osoby do kategorii pracujacych.

Nieistotne statystycznie zmienne modelu eliminowano metoda a posteriori.
Procedura ta polega na porownaniu wartosci p z przyjetym poziomem istotnosci.
Jezeli p bylo wigksze od o, zmienng eliminowano z modelu i dokonywano re-
estymacji. Dziatanie to powtarzano az do uzyskania modelu z warto$ciami p
mniejszymi lub rownymi a. Warto$¢ a przyjgto na poziomie 10%.

Podsumowanie

Z punktu widzenia waloréw poznawczych badania najwigksza warto$¢ daja
efekty krancowe oraz ilorazy szans. Efekty krancowe (obliczane dla $rednich
wartosci zmiennych objasniajacych) interpretuje si¢ jako wplyw zmiennej objas-
niajacej na prawdopodobienstwo sukcesu (czyli przyjecia warto$ci 1 przez
zmienna objasniana). Ilorazy szans natomiast interpretuje si¢ jako procentowy
wplyw jednostkowej zmiany wartosci zmiennej objasniajacej na iloraz szans,
liczony jako stosunek prawdopodobienstwa sukcesu do prawdopodobienstwa
porazki.

Na podstawie przedstawionych w tabl. 1 i 3 modeli logitowych mozna okres-
li¢ kierunek i sil¢ wptywu poszczegdlnych cech spoteczno-demograficznych na
prawdopodobienstwo zakwalifikowania poszczegdlnych osob do grupy pracuja-
cych. Wyznaczenie odrebnych modeli dla kobiet i mezczyzn pozwala na prze-
prowadzenie analizy porownawcze;j.

Pierwszym czynnikiem istotnie wplywajacym na prawdopodobienstwo za-
kwalifikowania do grupy pracujacych jest wiek, reprezentowany w modelu
przez zmienne binarne opisujace poszczegoélne grupy wiekowe. Zaréwno dla
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kobiet, jak i dla mezczyzn przynaleznos¢ do ktdrejkolwiek kategorii wiekowej
wiaze si¢ ze spadkiem prawdopodobienstwa znalezienia si¢ w grupie pracuja-
cych. Wiek do 24 lat zmniejsza prawdopodobienstwo bycia pracujacym o 10,41
p-proc. w przypadku mezczyzn oraz o 16,07 p.proc. w przypadku kobiet. Przy-
nalezno$¢ do pozostatych grup wiekowych w przypadku mezczyzn silniej
wptywa na prawdopodobienstwo zakwalifikowania do grupy pracujacych anizeli
w przypadku kobiet.

Kolejnym czynnikiem istotnie wptywajacym na prawdopodobienstwo przyna-
lezno$ci do zbiorowosci pracujacych jest stopien pokrewienstwa z glowa rodzi-
ny. W przypadku mezczyzn bycie gtowa gospodarstwa domowego powoduje
wzrost owego prawdopodobienstwa o 3,76 p.proc., a szansa na to, ze dany mgz-
czyzna bedzie osoba pracujaca jest o 153,54% wyzsza w poréwnaniu z innymi
stopniami pokrewienstwa. W przypadku kobiet natomiast zmienna oznaczajaca
glowe gospodarstwa domowego okazata sig statystycznie nieistotna. Gdy mez-
czyzna jest m¢zem glowy gospodarstwa domowego, to prawdopodobienstwo, ze
jest on osoba pracujaca jest mniejsze o 2,21 p.proc., a szansa jest nizsza
0 39,87% w poréwnaniu z innymi stopniami pokrewienstwa. W przypadku ko-
biet wszystkie istotne zmienne opisujace stopien pokrewienstwa z gtowa gospo-
darstwa domowego wywieraja ujemny wplyw na prawdopodobienstwo bycia
pracujaca. Najwiekszy spadek wystgpuje wtedy, gdy kobieta jest corka glowy
gospodarstwa domowego — wynosi on 3,98 p.proc., natomiast najmniejszy jest
w sytuacji, gdy kobieta jest zong glowy gospodarstwa domowego — woéwczas
wynosi on 1,43 p.proc.

Sposrdd zmiennych opisujacych wojewodztwo zamieszkania, w modelu logi-
towym dla kobiet istotne okazaly si¢ te, ktore odnosza si¢ do wojewodztw mato-
polskiego, podkarpackiego oraz §wigtokrzyskiego. Sposrdd nich tylko zamiesz-
kiwanie w woj. podkarpackim powoduje wzrost prawdopodobienstwa zakwali-
fikowania do grupy pracujacych o 1,18 p.proc., a szansa na bycie pracujacym
wzrasta o 38,9%. Zamieszkiwanie w pozostalych wojewodztwach wiaze sig
z ujemnym wpltywem na prawdopodobienstwo bycia pracujacym. W przypadku
mezezyzn istotne okazaly sig tylko dwie zmienne dotyczace wojewodztw $wig-
tokrzyskiego oraz zachodniopomorskiego. W obu przypadkach zamieszkiwanie
w ich granicach powoduje spadek prawdopodobienstwa zaliczenia do pracuja-
cych $rednio o odpowiednio 0,7 p.proc. oraz 1,04 p.proc.

W obu modelach sposrod zmiennych opisujacych stan cywilny jako istotna
pozostata zmienna okreslajaca osobg zonatg lub zamezna. Zaréwno w przypadku
kobiet, jak i w przypadku mezczyzn wywiera ona dodatni wptyw na prawdopo-
dobienstwo przynalezno$ci do grupy pracujacych, przy czym wplyw ten jest
wigkszy w przypadku mezczyzn i wynosi 2,68 p.proc., a dla kobiet — 2,28
p.proc. Szansa na to, Ze Zonaty mgzczyzna bedzie pracujacym jest o 93,64%
wigksza w stosunku do pozostatych kategorii stanu cywilnego. W przypadku
kobiet natomiast szansa na to, ze zamgzna kobieta bedzie osoba pracujaca jest
wigksza 0 66,43% w stosunku do pozostatych kategorii stanu cywilnego.
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Nastgpnym istotnym czynnikiem wplywajacym na prawdopodobienstwo
przynaleznosci do pracujacych jest miejsce zamieszkania. Zarowno w przypadku
kobiet, jak i w przypadku me¢zczyzn zamieszkiwanie w miescie powoduje
zmniejszenie prawdopodobienstwa bycia pracujacym odpowiednio o 1,49
p.proc. oraz 1,53 p.proc. Kobieta mieszkajaca w miescie ma mniejsza o 31,26%
szans¢ na bycie pracujaca w poroOwnaniu z mieszkanka wsi. M¢zczyzna miesz-
kajacy w miescie ma o 34,94% mniejsza szans¢ na bycie pracujacym w porow-
naniu z mieszkancem wsi.

Istotnym czynnikiem wplywu na prawdopodobienstwo bycia pracujacym ma
réwniez status na rynku pracy sprzed roku. Zmiennymi, ktore wystapity w obu
modelach sa oznaczajace: pracg, naukg/szkolenia oraz emeryturg lub wczesniej-
sza emeryturg. Kazda z tych zmiennych powoduje wzrost prawdopodobienstwa
zakwalifikowania danej osoby jako pracujacej, przy czym najwigkszy wzrost
powoduje posiadanie pracy rok wcze$niej — w przypadku kobiet o 33,36
p.proc., a w przypadku mgzczyzn o 37,59 p.proc. Ponadto w modelu dla kobiet
jako istotna wystapila rowniez zmienna oznaczajaca bezrobocie. Zmienna ta
wywiera ujemny wptyw na prawdopodobienstwo bycia pracujaca $rednio o 4,56
p.proc. W przypadku mezczyzn istotna okazata si¢ zmienna opisujaca niepetno-
sprawnos¢. Bycie niepelnosprawnym rok wczes$niej powoduje wzrost prawdo-
podobienstwa bycia pracujacym srednio o 2,14 p.proc.

Ostatnia grupa zmiennych uwzglednionych w modelach dotyczyta wyksztat-
cenia. Zarowno w przypadku kobiet, jak i mezczyzn najwigkszy wzrost prawdo-
podobienstwa zakwalifikowania do grupy pracujacych miaty osoby legitymujace
si¢ wyksztalceniem wyzszym — w odniesieniu do kobiet wzrost ten wynosit
3,48 p.proc., a w odniesieniu do mezczyzn — 2,14 p.proc. Najmniejszy, ale
dodatni wpltyw wywiera posiadanie zardbwno przez kobiety, jak i mgzczyzn wy-
ksztalcenia zasadniczego zawodowego — wzrost odpowiednio o 1,11 p.proc.
10,75 p.proc.
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SUMMARY

The aging population poses to labor market policy challenges that, i.a. apply
to support active aging people and entering the labour market for young people.
According to the statistics in these two age groups is relatively a lot of unem-
ployed people who are economically active but not working. The article presents
the logit econometric models describing the likely of qualifying a group of per-
sons classified as employed, according to the methodology of the Labour Force
Survey, for the economically active category. Estimated separately for men and
women models show the factors which have a significant impact on the classifi-
cation them for the working group. The analysis identified differences in the
direction and strength of the impact of specific factors on the likelihood of
a person's credit to the category of working.

PE3IOME

Cmapenue mnacenenus cmasum nepeod NOIUMUKOLU PbIHKA mMpyoa HOble
8bI306bl, KOMOPbIE KACAIOMCSA, 8 YACHMHOCTU, NOO0EPI’CKU NPOPECCUOHATLHOU
AKMUBHOCMU NOACUTLIX TI00EU U 88e0eHUsl HA PLIHOK mMpyod MON00bIX TH00el.
Ilo cmamucmuyeckum OaHHbIM 8 IMUX O08YX BO3PACTHHLIX SPYNNAX OMHOCU-
MenbHO MHO20 0e3pabomHbIX, KOmopbvle AGIAIOMCA NPOPECCUOHATLHO aKMUs-
HbIMU, HO OHU He pabomaiom. B cmamve npedcmasnsiomess nocummuvle 3KOHO-
MempuuecKkue MOOeuU, XapaKxmepusyouue GeposimHOCIb 3AYUCTIeHUs. 6 SPYNNY
3AHAMBIX AUY OonpeoereHHvlx no memoooneuu O6cnedo8anuss IKOHOMULECKOU
AKMUBHOCMU HACENeHUS] K KAMe2opuu aKmueHblX ¢ NPOHECCUOHATbHOU MOYKU
spenus. OyeneHbl OMOEIbHO ONA JHCEHWUH U MYHCUUH MOOenU NOKA3bl8Arom
Gaxmopwl cywpecmeenHo ruswue HA K8ATUGUKAYUIO UX K epynne 3aHsImuIx.
B pesynvmame ananuza oviiu onpedenenvl paziuuus 6 HANPAGIEHUU U CUle
6030€licmausi KOHKPemHbIX (hakmopos Ha 6epOSIMHOCHb 3aA4UCTeHUS OaAHHO20
AUYA K KAMe20puu 3aHsImuIx.
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